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ABSTRAKT

Pomoci konvolucnich neuronovych siti (CNN)
resime klasifikaci obsahlych obrazovych dat,
kterou chceme dale integrovat do kamerového zrychlili  vypocet na FPGA, ¢&imz  zlepsili i

VYSLEDKY A DISKUZE

Meérili jsme rychlost vypoctu CNN na dané
platformé. Provedené optimalizace nejvice

systému. Natrénované CNN je potreba
optimalizovat pro efektivni vypocet na platformeé
programovatelnych hradlovych poli (FPGA).

Rychlost vypoctu CNN

Rychlost [us]

Neoptimalizované  Optimalizované

Energeticka narocnost vypoctu CNN

m CPU
m GPU
FPGA

Neoptimalizované Optimalizované

REFERENCE

energetickou narocnost vypoctu. Ta je dulezita pri
umoznuji zaznam scény v desitkach az stovkach
pomoci CNN pro jejichz vypocet je dulezita
pro vyuziti FPGA obvodu. Dosazené realizace

implementaci v bezdratovych zarizenich Ci v
Prispévek se zabyva problematikou vyhodnoceni 100 -
m GPU
10
e /| o . , v . FPGA
,pbarevnych” kanalu a poskytuji enormni mnozstvi
vysoka datova propustnost a velkd mira
porovnavame s vypoctem na procesoru (CPU) a

nepretrzitém provozu v prumyslu.
obrazu z hyperspektralnich kamer, které
informaci. Namérena data vyhodnocujeme 1
paralelizace vypoctu. To jsou idealni podminky 10
na grafické karte (GPU).

Energeticka spotreba
[mW]
O N D O ©

METODIKA

Uéelem vyhodnoceni je na zadkladé pribéhu
obrazového pixelu napric nasnimanymi
,pbarevnymi“ kanaly (spektralni charakteristiky),
odliSit a rozpoznat materialy ve scéne.
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